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基于ＭＥＡ ＢＰＮＮ的西北旱区参考作物蒸散量预报模型
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摘要：为有效提高西北旱区参考作物蒸散量（Ｒｅｆｅｒｅｎｃｅｃｒｏｐｅｖａｐｏｔｒａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎ，ＥＴ０）预报精度，在西北旱区选择５个

代表性气象站点，构建 １０种基于思维进化算法（Ｍｉｎｄｅｖｏｌｕｔｉｏｎａｒｙａｌｇｏｒｉｔｈｍ，ＭＥＡ）优化的误差反向传波神经网络

（Ｂａｃｋｐｒｏｐａｇａｔｉｏｎｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋ，ＢＰＮＮ）ＥＴ０预报模型，并将其与 Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ Ｓａｍａｎｉ模型、Ｉｒｍａｋ模型和 ４８ ＰＭ模

型等 ３种在西北旱区 ＥＴ０计算精度较高的模型进行比较。结果表明：在不同输入的情况下 ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型模拟

精度具有相对较高水平，其中 ＭＥＡ ＢＰＮＮ１（输入最高气温 Ｔｍａｘ、最低气温 Ｔｍｉｎ、相对湿度 ＲＨ、日照时数 ｎ和距地面

２ｍ高处的风速 ｕ２）、ＭＥＡ ＢＰＮＮ２（输入 Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ、ｎ和 ｕ２）及 ＭＥＡ ＢＰＮＮ３（输入 Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ、ＲＨ和 ｕ２）模型的 Ｒ
２
、

ＮＳＥ均大于 ０９６，ＲＭＳＥ、ＭＡＥ也分别小于 ０３４、０２５ｍｍ／ｄ，以上 ３种 ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型的整体评价指标（Ｇｌｏｂａｌ

ｐｅｒｆｏｒｍａｎｃｅｉｎｄｉｃａｔｏｒ，ＧＰＩ）排名分别为１、２、３；ＭＥＡ ＢＰＮＮ７（输入 Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ和 ｕ２）的 Ｒ
２
、ＮＳＥ分别为 ０９６６２、０９６２２，

ＲＭＳＥ、ＭＡＥ分别为０３６１０、０２７６１ｍｍ／ｄ，模拟精度较高；ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型可移植性的分析表明：ＭＥＡ ＢＰＮＮ模

型在西北旱区具有较强的泛化能力，基于不同站点数据构建的预报模型也有较高精度；在相同输入情况下 ＭＥＡ

ＢＰＮＮ模型模拟精度均高于 Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ Ｓａｍａｎｉ模型、Ｉｒｍａｋ模型和 ４８ ＰＭ模型。因此，在气象资料缺乏情景下

ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型可作为西北旱区 ＥＴ０计算的推荐模型，可为实时精准灌溉预报的实现提供科学依据。
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ｎｏｒｔｈｗｅｓｔａｒｉｄａｒｅａ；ｐｏｒｔａｂｉｌｉｔｙ

０　引言

参 考 作 物 蒸 散 量 （Ｒｅｆｅｒｅｎｃｅ ｃｒｏｐ
ｅｖａｐｏｔｒａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎ，ＥＴ０）是国际通用水资源评价和作
物需水量计算的核心参数，同时也是智慧灌溉及灌

区高效用水的重要指标
［１］
，其准确计算对作物需水

量预报、水资源优化调配及最严格水资源管理制度

的落实具有重大意义。目前 ＥＴ０的确定方法大致分
为实际测定、公式法和数值模拟等３种，实际测定工
作繁琐且有很强的地域局限性

［２］
，缺乏可操作性，

难以推广；公式法基于各种气象因子建立数学模型

进行 ＥＴ０估算，操作性较强，应用较为广泛，目前科
学家已提出５０余种 ＥＴ０计算方法，这些方法又可细

分为温度法、辐射法和综合法３种［３］
，但该类方法计

算精度都相对较低，可移植性较差；数值模拟是将已

有气象数据输入机器学习（Ｍａｃｈｉｎｅｌｅａｒｎｉｎｇ，ＭＣ）模
型中进行非线性关系分析，找到最优拟合路径并记

忆，将最优路径作为预报模型，该方法具有用时短、

精度高、泛化性能（Ｇｅｎｅｒａｌｉｚａｔｉｏｎａｂｉｌｉｔｙ）好等优点。
１９９８年国际粮农组织（ＦｏｏｄａｎｄＡｇｒｉｃｕｌｔｕｒｅ

Ｏｒｇａｎｉｚａｔｉｏｎ，ＦＡＯ）将 Ｐｅｎｍａｎ Ｍｏｎｔｅｉｔｈ（Ｐ Ｍ）模
型作为 ＥＴ０标准计算模型

［４］
。然而 Ｐ Ｍ模型所需

气象因子较多，在部分地区难以满足，因此很多简化

模型被相继提出，如温度法中的 Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ Ｓａｍａｎｉ
模型

［５］
、ＭｃＣｌｏｕｄ模型［６］

，辐射法中的 Ｍａｋｋｉｎｋ模
型

［７］
、Ｐｒｉｅｓｔｌｙ Ｔａｙｌｏｒ模型［８］

，综合法中的 Ｐｅｎｍａｎ
Ｖａｎｂａｖｅｌ模型［９］

、４８ ＰＭ 模型［１０］
等。ＣＡＲＣＩＡ

等
［１１］
研究了 Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ、Ｔｈｏｒｎｔｈｗａｉｔｅ和 Ｐ Ｍ等 ３

种模型在南美玻利维亚高地的适用性，发现 Ｐ Ｍ
和 Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ模型比较适宜高地气候。ＫＡＳＨＹＡＧ
等

［１２］
通过实验探究了 Ｐ Ｍ模型在印度半湿润地

区的适用性。汤鹏程等
［１３］
通过数值模拟的方法提

出了西藏高海拔地区 Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ Ｅｌｅｖａｔｉｏｎ改进模
型，通过修正温度常数，增强了 Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ模型在西

藏高海拔地区的适用性。符娜等
［８］
了比较 Ｐ Ｍ模

型与 Ｊｅｎｓｅｎ Ｈａｉｓｅ、Ｔｕｒｃ模型等 ９种模型在云南省
不同生态水文分区的适用性。

随着计算机技术发展和机器学习模型不断更

新，ＭＣ被广泛用于 ＥＴ０的预报中，该方法的应用使
ＥＴ０预报精度得到大幅提升。ＭＣ是通过样本学习，
不断调整数值路径逼近指定的目标值，并且记录最

优的路径将其作为预报模型。陈晟等
［１４］
提出了基

于融合分治法（Ｄｉｖｉｄｅａｎｄｃｏｎｑｕｅｒ，ＤＣ）和误差反向
传波神经网络 （Ｂａｃｋｐｒｏｐａｇａｔｉｏｎｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋ，
ＢＰＮＮ）结合的 ＤＣ ＢＰＮＮ月尺度 ＥＴ０估算模型，该
模型在河西走廊模拟精度高于 Ｂｌａｎｅｙ Ｃｒｉｄｄｌｅ、
Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ Ｓａｍａｎｉ等 ６种 计 算 模 型。ＫＵＭＡＲ
等

［１５］
、ＧＯＲＫＡ等［１６］

利用人工神经网络对 ＥＴ０进行
模拟，但是初始权重和阈值随机性太大，容易陷入局

部最优解，收敛速度慢。冯禹等
［１７］
构建了遗传算法

（Ｇｅｎｅｔｉｃａｌｇｏｒｉｔｈｍ，ＧＡ）优化的 ＢＰＮＮ（ＧＡ ＢＰＮＮ）
ＥＴ０预报模型，一定程度上解决了学习过程中容易
陷入局部最优解和学习速率慢等问题，在川中丘陵

地区 ＥＴ０预报中取得较高精度。ＴＡＢＡＲＩ等
［１８］
利用

自适应模糊推理系统（Ａｄａｐｔｉｖｅｎｅｕｒａｌｆｕｚｚｙｉｎｆｅｒｅｎｃｅ
ｓｙｓｔｅｍ，ＡＮＦＩＳ）和支持向量机（Ｓｕｐｐｏｒｔ　ｖｅｃｔｏｒ　
ｍａｃｈｉｎｅ，ＳＶＭ）能够精确拟合非线性关系的特性，
将其应用于气象因子和 ＥＴ０的映射模拟中，模拟精
度高于 Ｂｌａｎｅｙ Ｃｒｉｄｄｌｅ、Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ、Ｐｒｉｅｓｔｌｅｙ Ｔａｙｌｏｒ
等 模 型。 思 维 进 化 算 法 （Ｍｉｎｄ ｅｖｏｌｕｔｉｏｎａｒｙ
ａｌｇｏｒｉｔｈｍ，ＭＥＡ）优化 ＢＰＮＮ模型（ＭＥＡ ＢＰＮＮ）目
前已被应用于大米水分检测

［１９］
、真空隔热板真空度

检测
［２０］
等领域，但是在 ＥＴ０预报应用上还是空白。

本文拟将Ｐ Ｍ模型计算的 ＥＴ０作为标准值，构
建 ＭＥＡ ＢＰＮＮ的 ＥＴ０预报模型，并用 Ｋ折交叉验
证估计泛化误差，与其他常用 ＥＴ０计算模型进行比
较，提出在缺乏气象资料情况下的最优计算模型，为

西北旱区精准灌溉预报与发展高效节水灌溉提供科
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学依据。

１　材料与方法

１１　研究区域概况

中国西北旱区计 ３００余万 ｋｍ２，年降水量 １５～
９２２８ｍｍ［２１］。本文气象资料来自国家气象信息中
心，数据经过严格审核，质量良好。选取乌鲁木齐、

铜川、格尔木、民勤、和田等 ５个代表性站点（图 １）
１９９３—２０１６年逐日气象资料构建模型，利用 Ｋ折交
叉验证原理将８７６６个日值分为１８组，其中１７组为

图 １　站点分布图

Ｆｉｇ．１　Ｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｍａｐｏｆｍｅｔｅｏｒｏｌｏｇｉｃａｌｓｔａｔｉｏｎｓ
　

训练集，１组为测试集，包括最高气温（Ｔｍａｘ）、最低气
温（Ｔｍｉｎ）、日照时数（ｎ）、相对湿度（ＲＨ）、距地面 ２ｍ
高处的风速（ｕ２为 １０ｍ高处的风速利用 ＦＡＯ风廓

线关系
［４］
换算成２ｍ高处的风速）。

１２　参考作物蒸散量计算模型
基于空气动力学和能量平衡原理建立的 Ｐ Ｍ

模型是综合法的一种，该模型全面地考虑了 ＥＴ０的
各种影响因子，不需要因地区气候差异而进行参数

修正，其计算的 ＥＴ０精度经过全球气象站的数据检

验，具有普遍的适用性
［２２－２３］

，因此本文选用 Ｐ Ｍ
模型计算的 ＥＴ０作为标准值。为检验 ＭＥＡ ＢＰＮＮ
模型预报精度，选用 Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ Ｓａｍａｎｉ、Ｉｒｍａｋ、４８
Ｐｅｎｍａｎ等 ３种在西北旱区精度较高的 ＥＴ０计算模
型与 ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型进行比较，具体模型及计算
公式见表１。表中 Ｒｎ为净辐射，ＭＪ／（ｍｍ

２
·ｄ）；Ｔｍｅａｎ

为平均气温，℃；ｅｓ为饱和水汽压，ｋＰａ；ｅａ为实际水汽
压，ｋＰａ；Δ为饱和水汽压 温度曲线斜率，ｋＰａ／Ｋ；γ
为湿度计常数，ｋＰａ／Ｋ；Ｃ０为转换系数，取００００９３９；

Ｒａ为大气顶层辐射，ＭＪ／（ｍｍ
２
·ｄ）；λ为水的气化潜

热，取 ２４５ＭＪ／（ｍｍ２·ｋｇ）；Ｒｓ为地面总辐射，

ＭＪ／（ｍｍ２·ｄ）；Ｇ为土壤热通量，ＭＪ／（ｍ２·ｄ），下同。

表 １　参考作物蒸散量计算模型

Ｔａｂ．１　Ｃａｌｃｕｌａｔｉｏｎｍｏｄｅｌｓｏｆｒｅｆｅｒｅｎｃｅｃｒｏｐｅｖａｐｏｔｒａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎ

模型 计算公式 输入气象因子

ＦＡＯ ５６Ｐｅｎｍａｎ Ｍｏｎｔｅｉｔｈ［４］

（Ｐ Ｍ） ＥＴ０＝
０４０８Δ（Ｒｎ－Ｇ）＋γ

９００
Ｔｍｅａｎ＋２７３

ｕ２（ｅｓ－ｅａ）

Δ＋γ（１＋０３４ｕ２）
Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ、ＲＨ、ｕ２、ｎ

Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ Ｓａｍａｎｉ（ＨＳ） ＥＴ０＝Ｃ０（Ｔｍａｘ－Ｔｍｉｎ）
０５（Ｔｍｅａｎ＋１７８）Ｒａ Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ

Ｉｒｍａｋ［２４］（ＩＡ） ＥＴ０＝－０６１１＋０１４９Ｒｓ＋００７９Ｔｍｅａｎ Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ、ｎ

４８ Ｐｅｎｍａｎ［１０］（４８ ＰＭ） ＥＴ０＝
Δ（Ｒｎ－Ｇ）＋０６３γ（１＋０５３７ｕ２）（ｅｓ－ｅａ）

λ（Δ＋γ）
Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ、ＲＨ、ｕ２、ｎ

１３　思维进化算法优化的误差反向传播神经网络
模型（ＭＥＡ ＢＰＮＮ）计算原理

１３１　思维进化（ＭＥＡ）算法原理
ＭＥＡ是针对遗传算法缺陷提出的一种进化算

法，其思想来源于模仿人类思维进化的过程。ＭＥＡ
继承了遗传算法的“群体”、“进化”和 “个体”等思

想，提出了新的操作算子———“趋同”和“异化”，这

两种操作相互协调，具有良好的扩充性、移植性和极

强的全局优化能力
［２５］
。ＭＥＡ主要系统框架如图 ２

所示。

ＭＥＡ的优化思路是通过趋同、异化等操作，不
断进行迭代逼近最优路径。基本的进化过程如

下
［２６］
：

（１）群体生成：在解空间内随机生成一定规模
的个体，根据适应度函数计算出每个个体的得分，以

图 ２　思维进化框架图

Ｆｉｇ．２　Ｆｒａｍｅｏｆｍｉｎｄｅｖｏｌｕｔｉｏｎａｒｙａｌｇｏｒｉｔｈｍ
　

得分最高的作为优胜个体和临时个体。

（２）子群体生成：分别以这些优胜个体和临时
个体为中心，在每个中心周围产生一些新的个体，从

而得到若干个优胜子群体和临时子群体。

（３）趋同操作：在各个子群体内部执行趋同操
作，直至该子群体成熟，并以该子群体中最优个体
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（即中心）的得分作为该子群体的得分。

（４）异化操作：子群体成熟之后，将各个子群体
的得分在全局公告板上张贴，子群体之间执行异化

操作，完成优胜子群体与临时子群体的替换、废弃及

子群体中个体释放的过程，计算个体得分并找出全

局最优个体。

（５）迭代操作：异化结束后，被释放的个体重新
被新的临时子群体补充，重复步骤（３）～（４），直到
最优个体的得分不再提高或迭代结束，则认为运算

收敛，输出最优个体。

１３２　误差反向传播神经网络（ＢＰＮＮ）原理
ＢＰＮＮ是一种误差反向传播的多层前馈神经网

络。由输入层、隐含层和输出层组成。输入信号经

输入层逐层传输到各隐含层，最后传向输出层。若

输出结果不满足期望值，误差信号反向传递到各隐

含层和输入层，利用梯度最速下降法，调整各神经元

的权值和阈值，从而使 ＢＰＮＮ模拟输出不断逼近期
望输出，ＢＰＮＮ的拓扑结构如图３所示。ＢＰＮＮ通过

图 ３　前馈神经网络拓扑结构

Ｆｉｇ．３　Ｔｏｐｏｌｏｇｉｃａｌｓｔｒｕｃｔｕｒｅｏｆｂａｃｋｐｒｏｐａｇａｔｉｏｎ

ｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋ
　
训练使网络具有联想记忆和预报能力

［２７］
，具体过程

如下：

　　（１）网络初始化。根据系统输入输出序列（Ｘ，
Ｙ）确定网络输入层节点数 ｐ、隐含层节点数 ｌ，输出
层节点数 ｍ，初始化输入层、隐含层和输出层神经元
之间的连接权值 Ｗｉｊ、Ｗｊｋ，初始化隐含层阈值 ａ，输出
层阈值 ｂ，给定学习速率 η和神经元激励函数 ｆ。

（２）隐含层输出计算。根据输入变量Ｘ，输入层
和隐含层间连接权值 Ｗｉｊ以及隐含层阈值 ａ，计算隐
含层输出 Ｈ。

Ｈｊ＝ (ｆ∑
ｐ

ｉ＝１
ＷｉｊＸｉ－ａ)ｊ 　（ｊ＝１，２，…，ｌ） （１）

本文取 ｆ（ｘ）＝ １
１＋ｅ－ｘ

（２）

（３）输入层输出计算。根据隐含层输出 Ｈ，Ｗｊｋ
和阈值 ｂ，计算 ＢＰＮＮ预报输出 Ｏ。

Ｏｋ＝∑
ｌ

ｊ＝１
ＨｊＷｊｋ－ｂｋ　（ｋ＝１，２，…，ｍ） （３）

（４）误差计算。根据网络预报输出 Ｏ和期望输
出 Ｙ，计算网络预报误差 ｅ。

ｅｋ＝Ｙｋ－Ｏｋ　（ｋ＝１，２，…，ｍ） （４）
（５）权值更新。根据网络预报误差更新网络连

接权值 Ｗｉｊ、Ｗｊｋ。

Ｗｉｊ＝Ｗｉｊ＋ηＨｊ（１－Ｈｊ）ｘ（ｉ）∑
ｍ

ｋ＝１
Ｗｊｋｅｋ

（ｉ＝１，２，…，ｎ；ｊ＝１，２，…，ｌ） （５）
Ｗｊｋ＝Ｗｊｋ＋ηＨｊｅｋ　（ｊ＝１，２，…，ｌ；ｋ＝１，２，…，ｍ）

（６）
（６）阈值更新。根据网络预报误差 ｅ更新网络

节点阈值 ａ、ｂ。

ａｊ＝ａｊ＋ηＨｊ（１－Ｈｊ）∑
ｍ

ｋ＝１
Ｗｊｋｅｋ

（ｊ＝１，２，…，ｌ） （７）
ｂｋ＝ｂｋ＋ｅｋ　（ｋ＝１，２，…，ｍ） （８）

（７）判断算法迭代是否结束，若没有结束，返回
步骤（２）。
１３３　Ｋ折交叉验证介绍

在 模 型 构 建 过 程 中，引 入 泛 化 误 差

（Ｇｅｎｅｒａｌｉｚａｔｉｏｎｅｒｒｏｒ，ＧＥ）定量描述模型的性能。泛
化误差是在独立测试样本上的期望预报误差，也被

称为 测 试 误 差 （Ｔｅｓｔｅｒｒｏｒ，ＴＥ）或 预 报 误 差
（Ｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｅｒｒｏｒ，ＰＥ）［２８－２９］。由于在实际应用中样
本精确分布很难确定，所以泛化误差不能直接确定，

一般用样本的训练误差直接替代泛化误差，但是这

种替代在绝大多数情况下会产生很大的偏差，所以

一些通过样本重新估计泛化误差的方法被提出。本

文主要利用Ｋ折交叉验证法［２９］
进行验证，具体过程

如下：

数据集 Ｄ被分成 Ｋ个大小大致相同的子集，记
为 Ｄ（ｖ）ｋ （ｋ＝１，２，…，Ｋ）。Ｄ

（ｔ）
ｋ 表示从数据集 Ｄ中移

走 Ｄ（ｖ）ｋ 中的元素得到的第 ｋ个训练集，基于 Ｄ
（ｔ）
ｋ 训

练 Ｄ（ｖ）ｋ 测试的 Ｋ个估计的平均得到的 Ｋ折交叉验
证估计为

μ^（Ａ（Ｄ），（Ｉｔｊ）１≤ｊ≤Ｋ）＝

１
Ｋ∑

Ｋ

ｋ＝１

１
ｎｖ∑ｚｉ∈Ｄ（ｔ）ｋ

Ｌ（Ａ（Ｄ（ｔ）ｋ ，ｚｉ）μ） （９）

其中 ｎｖ≈ｎ／Ｋ
式中　μ———泛化误差

Ｉｔｊ———Ｋ个数据子集的划分

Ｌ（Ａ（Ｄ（ｔ）ｋ ，ｚｉ）μ）———损失函数
１３４　ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型构建

利用 ＭＥＡ对 ＢＰＮＮ初始权值和阈值进行优化，
可大幅减少 ＢＰＮＮ迭代次数并提高模型精度。根据
ＢＰＮＮ拓扑结构，将解空间映射到编码空间，每一个
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编码对应问题的一个解（编码长度为输入节点数和

输出节点数之和乘以隐含层节点数加上输出节点

数）。然后选取训练集均方误差的倒数作为各个体

和种群的得分函数，利用思维进化算法不断迭代，输

出最优个体，并以此作为初始权值和阈值，训练

ＢＰＮＮ。具体流程如图４所示。

图 ４　思维进化算法优化神经网络（ＭＥＡ ＢＰＮＮ）流程图

Ｆｉｇ．４　ＰｒｏｇｒａｍｆｌｏｗｃｈａｒｔｏｆＢＰＮＮｏｐｔｉｍｉｚｅｄｂｙＭＥＡ
　
１４　模型验证

选用均方根误差 （ＲＭＳＥ）、平均绝对误差
（ＭＡＥ）、决定系数（Ｒ２）和纳什系数（ＮＳＥ），并将其
统一 到 整 体 评 价 指 标

［３０］
（Ｇｌｏｂａｌｐｅｒｆｏｒｍａｎｃｅ

ｉｎｄｉｃａｔｏｒ，ＧＰＩ）评价模型的适用性，具体公式为

ＲＭＳＥ＝
１
Ｎ∑

Ｎ

ｉ＝１
（Ｐｉ－Ｏｉ）槡

２
（１０）

ＭＡＥ＝
１
Ｎ∑

Ｎ

ｉ＝１
｜Ｐｉ－Ｏｉ｜ （１１）

Ｒ２
[

＝
∑
Ｎ

ｉ＝１
（Ｏｉ－Ｏ）（Ｐｉ－Ｐ ]） ２

∑
Ｎ

ｉ＝１
（Ｏｉ－Ｏ）

２∑
Ｎ

ｉ＝１
（Ｐｉ－Ｐ）

２

（１２）

ＮＳＥ＝１－
∑
Ｎ

ｉ＝１
（Ｐｉ－Ｏｉ）

２

∑
Ｎ

ｉ＝１
（Ｏｉ－Ｏ）

２

（１３）

ＧＰＩ＝∑
４

ｉ＝１
αｉ（Ｔｉ－Ｔｉ） （１４）

式中　Ｐｉ———模型模拟的第 ｉ个日值
Ｏｉ———Ｐ Ｍ模型计算的第 ｉ个标准日值

Ｐ———Ｐｉ的平均值　　Ｏ———Ｏｉ的平均值
Ｎ———测试集样本数量
Ｔｉ———ＲＭＳＥ、ＭＡＥ、Ｒ

２
、ＮＳＥ归一化后的值

Ｔｉ———对应参数的中位数
当 Ｔｉ为 ＲＭＳＥ和 ＭＡＥ时 αｉ取 －１，其他情况

取１。
ＲＭＳＥ越小，表明模型偏差越小；ＭＡＥ越小，表

明模型精度越好；Ｒ２越接近 １，表明模型模拟的吻合
度越高；ＮＳＥ越接近 １，表明模型质量越好，可信度
越高。ＧＰＩ越高，说明模型的总体模拟效果越好（本
文均以排名形式呈现，名次越靠前说明模拟效果越

好）。

２　结果与分析

２１　不同气象资料输入情况下 ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型
的模拟情况

将不同气象因子随机组合，构成不同的输入情

况，建立对应的ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型，具体结果见表２。

表 ２　不同气象因子输入下 ＭＥＡ ＢＰＮＮ参考作物蒸散量模拟精度

Ｔａｂ．２　ＲｅｆｅｒｅｎｃｅｃｒｏｐｅｖａｐｏｔｒａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎｓｉｍｕｌａｔｉｏｎａｃｃｕｒａｃｙｏｆＭＥＡ ＢＰＮＮｗｉｔｈｄｉｆｆｅｒｅｎｔｍｅｔｅｏｒｏｌｏｇｉｃａｌｆａｃｔｏｒｓ

输入气象因子个数 ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型 输入气象因子
ＲＭＳＥ／

（ｍｍ·ｄ－１）

ＭＡＥ／

（ｍｍ·ｄ－１）
Ｒ２ ＮＳＥ

ＧＰＩ

排名

５ ＭＥＡ ＢＰＮＮ１ Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ、ＲＨ、ｕ２、ｎ ０２７１４ ０２０４７ ０９８０８ ０９７９３ １

ＭＥＡ ＢＰＮＮ２ Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ、ｕ２、ｎ ０２９３６ ０２１８４ ０９７８３ ０９７６６ ２

４ ＭＥＡ ＢＰＮＮ３ Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ、ｕ２、ＲＨ ０３３０８ ０２４３４ ０９７１６ ０９６９４ ３

ＭＥＡ ＢＰＮＮ４ Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ、ＲＨ、ｎ ０８０７８ ０５９２７ ０８４２３ ０７９６４ ５

ＭＥＡ ＢＰＮＮ５ Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ、ｎ ０８３３３ ０６０２０ ０８３３２ ０７６５６ ６

３ ＭＥＡ ＢＰＮＮ６ ＲＨ、ｕ２、ｎ １１２２０ ０８５２２ ０６７９９ ０４７０６ ８

ＭＥＡ ＢＰＮＮ７ Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ、ｕ２ ０３６１０ ０２７６１ ０９６６２ ０９６２２ ４

ＭＥＡ ＢＰＮＮ８ Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ ０８７５５ ０６４２９ ０８１４４ ０７３２２ ７

２ ＭＥＡ ＢＰＮＮ９ ＲＨ、ｎ １５５０４ １２２３０ ０４２３７ －０８４０６ １０

ＭＥＡ ＢＰＮＮ１０ ｕ２、ｎ １２５２８ ０９７２７ ０５９４２ ０１７６９ ９

　　注：表示在００１的水平上极显著相关；ＭＥＡ ＢＰＮＮ１，ＭＥＡ ＢＰＮＮ２，…，ＭＥＡ ＢＰＮＮ１０表示不同气象因子输入情况下的 ＭＥＡ ＢＰＮＮ

模型，下同。
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　　输入５个气象因子时，ＭＥＡ ＢＰＮＮ１的 ＲＭＳＥ
为０２７１４ｍｍ／ｄ，ＭＡＥ为 ０２０４７ｍｍ／ｄ，Ｒ２和 ＮＳＥ
分别为 ０９８０８和 ０９７９３，ＧＰＩ排名第 １。表明
ＭＥＡ ＢＰＮＮ１能够精确地表示气象因子和 ＥＴ０的映
射关系，模型具有良好的可靠性。

输入４个气象因子时，除了 ＭＥＡ ＢＰＮＮ４（缺
少 ｕ２），其余两个模型 ＭＥＡ ＢＰＮＮ２（缺少 ＲＨ）、

ＭＥＡ ＢＰＮＮ３（缺少 ｎ）的 Ｒ２和 ＮＳＥ均大于 ０９，
ＭＥＡ ＢＰＮＮ４的 ＲＭＳＥ和 ＭＡＥ为０８０７８ｍｍ／ｄ和
０５９２７ｍｍ／ｄ，ＭＥＡ ＢＰＮＮ２、ＭＥＡ ＢＰＮＮ３的
ＲＭＳＥ和 ＭＡＥ均小于 ０３４、０２５ｍｍ／ｄ。根据上述
分析，ＭＥＡ ＢＰＮＮ２、ＭＥＡ ＢＰＮＮ３的模拟精度高
于 ＭＥＡ ＢＰＮＮ４，ＧＰＩ排名分别为 ２、３、５。比较
ＭＥＡ ＢＰＮＮ４与 ＭＥＡ ＢＰＮＮ１，发现在缺少 ｕ２时，
ＲＭＳＥ从０２７１４ｍｍ／ｄ上升到 ０８０７８ｍｍ／ｄ，ＮＳＥ
从０９７９３下降到 ０７９６４，ＧＰＩ排名从 １下降到 ５，
表明 ｕ２在西北旱区对于 ＥＴ０的影响较大。汪彪

等
［３１］
、谢贤群等

［３２］
通过分析西北地区气象因子和

ＥＴ０变化特征，发现 ｕ２和西北地区的 ＥＴ０呈显著正相
关，与本文结果一致。

输入３个气象因子时，ＭＥＡ ＢＰＮＮ５（缺少 ＲＨ、
ｕ２）、ＭＥＡ ＢＰＮＮ６（缺 少 Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ）和 ＭＥＡ
ＢＰＮＮ７（缺少 ＲＨ、ｎ）模拟精度差异明显，ＭＥＡ
ＢＰＮＮ７模拟精度总体优于 ＭＥＡ ＢＰＮＮ６和 ＭＥＡ
ＢＰＮＮ５。对比ＭＥＡ ＢＰＮＮ７和 ＭＥＡ ＢＰＮＮ２、ＭＥＡ
ＢＰＮＮ３，发现增加 ｎ，ＲＭＳＥ仅从 ０３６１０ｍｍ／ｄ下降
到０２９３６ｍｍ／ｄ，ＮＳＥ仅增加 １２５％，模型优化效

果并不明显；增加 ＲＨ后，ＲＭＳＥ从 ０３６１０ｍｍ／ｄ下
降到０３３０８ｍｍ／ｄ，ＮＳＥ增加０７５％，ＧＰＩ排名从第
４上升到第３，模拟精度小幅上升。由于气象数据采
集地区不同，该结果和冯禹等

［３３］
、侯志强等

［３４］
研究

结果略有差异，上述研究认为，在增加气象因子 ＲＨ
后，模型的模拟精度反而下降。据上分析，在仅有

Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ和 ｕ２时，ＭＥＡ ＢＰＮＮ７可作为西北旱区
ＥＴ０模拟的推荐模型。

输入 ２个气象因子时，ＭＥＡ ＢＰＮＮ８、ＭＥＡ
ＢＰＮＮ９和ＭＥＡ ＢＰＮＮ１０等３种模型的模拟效果差
异显著，ＭＥＡ ＢＰＮＮ８模拟精度明显高于其他 ２种
模型。对比 ＭＥＡ ＢＰＮＮ８（输入 Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ）和 ＭＥＡ
ＢＰＮＮ６（输入 ｎ、ｕ２和 ＲＨ），ＭＥＡ ＢＰＮＮ８输入的气
象因子个数更少，模拟精度反而提高。对比 ＭＥＡ
ＢＰＮＮ５（输入 Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ和 ｎ），ＭＥＡ ＢＰＮＮ８减少了
ｎ的输入，ＲＭＳＥ仍然小于 ０８８ｍｍ／ｄ，ＮＳＥ维持在
０７３以上的水平，表明气温是西北旱区 ＥＴ０驱动的
关键因素。

２２　ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型的可移植性分析

ＭＥＡ ＢＰＮＮ１、ＭＥＡ ＢＰＮＮ２、ＭＥＡ ＢＰＮＮ３
和 ＭＥＡ ＢＰＮＮ７等 ４种模型在西北旱区模拟
ＥＴ０精度较高。为了探究 ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型的可
移植性，随机选择训练站点 Ｐ和测试站点 Ｔ站点
的数据组合，形成 ５组测试集和训练集样本，构
建 ＭＥＡ ＢＰＮＮ１、ＭＥＡ ＢＰＮＮ２、ＭＥＡ ＢＰＮＮ３
和 ＭＥＡ ＢＰＮＮ７等 ４种模型，其模拟结果如表 ３
所示。

表 ３　西北旱区不同站点间 ＭＥＡ ＢＰＮＮ可移植性结果

Ｔａｂ．３　ＭＥＡ ＢＰＮＮｐｏｒｔａｂｉｌｉｔｙｒｅｓｕｌｔｓａｍｏｎｇｄｉｆｆｅｒｅｎｔｓｔａｔｉｏｎｓｉｎｎｏｒｔｈｗｅｓｔａｒｉｄｒｅｇｉｏｎ

模型 站点 Ｐ 站点 Ｔ ＲＭＳＥ／（ｍｍ·ｄ－１） ＭＡＥ／（ｍｍ·ｄ－１） Ｒ２ ＮＳＥ

乌鲁木齐 格尔木 ０４５４４ ０３４１１ ０９５９４ ０９２４９
格尔木 民勤 ０３８８１ ０２９８６ ０９７２６ ０９６１５

ＭＥＡ ＢＰＮＮ１ 铜川 和田 ０３５０２ ０２５６３ ０９７４２ ０９７０３
和田 乌鲁木齐 ０３４８１ ０２６４１ ０９７８４ ０９７８０
民勤 铜川 ０３１４２ ０２４１１ ０９７２４ ０９６９８

乌鲁木齐 格尔木 ０４１３１ ０２９３７ ０９５６１ ０９３６４
格尔木 民勤 ０３６３１ ０２８３４ ０９７６９ ０９６６８

ＭＥＡ ＢＰＮＮ２ 铜川 和田 ０３３１０ ０２４３４ ０９７５０ ０９７３０
和田 乌鲁木齐 ０３５３５ ０２６５７ ０９７８７ ０９７７８
民勤 铜川 ０３１５２ ０２４３４ ０９７２８ ０９６８９

乌鲁木齐 格尔木 ０４２１９ ０２９９７ ０９５７２ ０９３３９

格尔木 民勤 ０５０９９ ０３８３７ ０９５１５ ０９２８７

ＭＥＡ ＢＰＮＮ３ 铜川 和田 ０４１６３ ０３０５１ ０９６６５ ０９５８７

和田 乌鲁木齐 ０４４１８ ０３３４４ ０９６９１ ０９６０１

民勤 铜川 ０３４７１ ０２７３０ ０９６７５ ０９６０４

乌鲁木齐 格尔木 ０４９１９ ０３５０８ ０９３８１ ０９１２１

格尔木 民勤 ０４５３３ ０３４６８ ０９６０５ ０９４６９

ＭＥＡ ＢＰＮＮ７ 铜川 和田 ０３７５３ ０２８１９ ０９６８８ ０９６５０

和田 乌鲁木齐 ０４６１３ ０３３０９ ０９６４５ ０９５７５

民勤 铜川 ０３３１４ ０２５４３ ０９７０５ ０９６５８
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　　由表３可知，４种模型在不同站点间的可移植
性较强。Ｒ２和 ＮＳＥ均在 ０９１以上，且 Ｒ２达到极显
著水平（Ｐ＜００１），ＲＭＳＥ和 ＭＡＥ分别在 ０５１、
０３９ｍｍ／ｄ以下。除乌鲁木齐站点、格尔木站点的
模拟精度相对较低外，其余的站点精度均很高，和站

点原有数据作为训练集和测试集的模拟精度相当，

部分站点模拟精度还高于原有数据模拟精度。本研

究结果表明，在西北旱区，各站点间使用 ＭＥＡ
ＢＰＮＮ１、ＭＥＡ ＢＰＮＮ２、ＭＥＡ ＢＰＮＮ３和 ＭＥＡ
ＢＰＮＮ７模拟预测精度较高，适用性较强。

２３　ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型与其他模型模拟精度比较
在常用的 ＥＴ０计算模型中筛选了 ３种在西北旱

区精度较高的模型，分别是温度法中的 Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ
Ｓａｍａｎｉ模型、辐射法中的 Ｉｒｍａｋ模型和综合法中的
４８ ＰＭ模型，具体计算公式见表 １。Ｐ Ｍ模型计
算结 果 为 标 准 值，比 较 在 相 同 输 入 情 况 下

Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ Ｓａｍａｎｉ模型、Ｉｒｍａｋ模型、４８ ＰＭ模型
与 ＭＥＡ ＢＰＮＮ８、ＭＥＡ ＢＰＮＮ５、ＭＥＡ ＢＰＮＮ１的
模拟精度，具体结果见表 ４，６种模型模拟误差见
图５。

表 ４　ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型与其他物模型模拟精度比较

Ｔａｂ．４　ＣｏｍｐａｒｉｓｏｎｏｆｓｉｍｕｌａｔｉｏｎａｃｃｕｒａｃｙｂｅｔｗｅｅｎＭＥＡ ＢＰＮＮｍｏｄｅｌａｎｄｏｔｈｅｒｍｏｄｅｌｓ

输入气象因子 模型 ＲＭＳＥ／（ｍｍ·ｄ－１） ＭＡＥ／（ｍｍ·ｄ－１） Ｒ２ ＮＳＥ ＧＰＩ排名

Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ、ＲＨ、ｕ２、ｎ
ＭＥＡ ＢＰＮＮ１ ０２７１４ ０２０４７ ０９８０８ ０９７９３ １

４８ ＰＭ ０８３９４ ０７８４２ ０９８４５ ０８１９０ ２

Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ、ｎ
ＭＥＡ ＢＰＮＮ５ ０８３３３ ０６０２０ ０８３３２ ０７６５６ ３

Ｉｒｍａｋ（ＩＡ） １３３８０ １０３４３ ０７６３１ ０５６３４ ６

Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ
ＭＥＡ ＢＰＮＮ８ ０８７５５ ０６４２９ ０８１４４ ０７３２２ ４

Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ Ｓａｍａｎｉ（ＨＳ） １０９４３ ０８６０５ ０８０５０ ０７０７５ ５

图５　ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型与其他物理模型的模拟误差比较

Ｆｉｇ．５　Ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｏｆｓｉｍｕｌａｔｉｏｎｅｒｒｏｒｓｂｅｔｗｅｅｎ

ＭＥＡ ＢＰＮＮｍｏｄｅｌａｎｄｏｔｈｅｒｐｈｙｓｉｃａｌｍｏｄｅｌｓ
　
　　从表４可以看出，在相同输入的情况下，ＭＥＡ
ＢＰＮＮ模型模拟精度总是高于对应的其他模型。当
输入５个气象因子时，ＭＥＡ ＢＰＮＮ１模型的 ＮＳＥ比
４８ ＰＭ模型高１９５７％，ＲＭＳＥ和 ＭＡＥ分别比４８
ＰＭ模型低 ６７６７％和 ７３９０％，且 ＧＰＩ排名也高于
４８ ＰＭ模型，表明 ＭＥＡ ＢＰＮＮ１的模拟精度高于
４８ ＰＭ模型。在输入 Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ、ｎ气象因子时，
ＭＥＡ ＢＰＮＮ５ 模 型 ＲＭＳＥ、ＭＡＥ 分 别 为

０８３３３ｍｍ／ｄ和 ０６０２０ｍｍ／ｄ，Ｒ２和 ＮＳＥ分别为
０８３３２和 ０７６５６，Ｉｍａｒｋ模型的 ４个指标分别为
１３８８０ｍｍ／ｄ、１０３４３ｍｍ／ｄ、０７６３１和 ０５６３４，
ＧＰＩ排名分别为 ３和 ６，ＭＥＡ ＢＰＮＮ５的模拟精度
总体高于 Ｉｍａｒｋ模型。在仅输入 Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ时，ＭＥＡ
ＢＰＮＮ８的 ４ 个 指 标 分 别 为 ０８７５５ ｍｍ／ｄ、
０６４２９ｍｍ／ｄ、０８１４４和 ０７３２２，Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ

Ｓａｍａｎｉ模型的 ４个指标分别为 １０９４３ｍｍ／ｄ、
０８６０５ｍｍ／ｄ、０８０５０和０７０７５，ＭＥＡ ＢＰＮＮ８的
ＲＭＳＥ和 ＭＡＥ均低于 Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ Ｓａｍａｎｉ模型、Ｒ２

和 ＮＳＥ均高于 Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ Ｓａｍａｎｉ模型，表明 ＭＥＡ
ＢＰＮＮ８模拟精度高于 Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ Ｓａｍａｎｉ模型。

由图 ５可直观比较 ６种模型的模拟误差情况，
ＭＥＡ ＢＰＮＮ１的误差最小，大部分在 －１～１ｍｍ／ｄ
之间，ＭＥＡ ＢＰＮＮ５和 ＭＥＡ ＢＰＮＮ８的误差也较
小，大部分误差都在 －２～２ｍｍ／ｄ之间。其他模型
误差较大，其中４８ ＰＭ模型的所有误差均在０ｍｍ／ｄ
以上（误差是用标准值减模型模拟值），４８ ＰＭ模
型在西北干旱地区模拟值普遍偏小，Ｉｍａｒｋ模型的
误差大部分在０ｍｍ／ｄ以下，Ｉｍａｒｋ模型在西北干旱
地区模拟值普遍偏大，ＭＥＡ ＢＰＮＮ８的模拟误差与
Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ Ｓａｍａｎｉ模型的模拟误差总体较为接近，
但 Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ Ｓａｍａｎｉ模型的异常值更多。

３　讨论

本研究表明，ＭＥＡ ＢＰＮＮ的 ＥＴ０预报模型在气

象因子缺失情况下仍然能取得较高的模拟精度且可

移植性较强。目前，中国国家级气象站（能够提供

ＥＴ０计算所需全部气象因子）共有 ２４７４个
［３５］
，县级

行政区共有２８５６个［３６］
，县级行政区的国家级气象

站均数不足１个。中国农业大县的耕地面积从几万
公顷到数十万公顷不等，而每个气象站的辐射面积

有限，这给 ＥＴ０精准预报普及带来了很大困难。在
国家级气象站数据支持下，根据 Ｐ Ｍ模型计算出
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ＥＴ０标准值，利用国家级气象站辐射范围以外的区
域级气象站（能提供 ＥＴ０计算所需部分气象因子，但
数目远多于国家级气象站、建设费用远低于国家级

气象站）数据，构建 ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型进行 ＥＴ０预
报，可为大规模实时精准灌溉预报的实现提供能科

学依据。

本研究表明，在气象因子缺失的情况下，ＭＥＡ
ＢＰＮＮ模型模拟精度总是高于在相同输入情况下的
其他模型。因此，在气象资料不足时，ＭＥＡ ＢＰＮＮ
可作为 ＥＴ０预报推荐模型，其中 ＭＥＡ ＢＰＮＮ７最
优。

目前已有 ＧＡ ＢＰＮＮ的 ＥＴ０预报模型，其基
本结构与 ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型相似，但是 ＭＥＡ
ＢＰＮＮ的模拟精度和模型构建时间上均优于该模
型

［１７］
。输入 ３个气象因子时，ＧＡ ＢＰＮＮ精度最

高的输入组合为 Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ和 ｎ，ＭＥＡ ＢＰＮＮ精度
最高的输入组合为 Ｔｍａｘ、Ｔｍｉｎ和 ｕ２，其 ＮＳＥ分别为
０９１和 ０９６，模 型 构 建 时 间 分 别 约 ６００ｓ和
３０ｓ。基本算法原理、模型构建时间及最终 ＥＴ０
模拟 结 果，ＭＥＡ ＢＰＮＮ模 型 总 是 优 于 ＧＡ
ＢＰＮＮ模型。

４　结论

（１）ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型在气象资料缺失情况下，
也能够较为精确地预报 ＥＴ０。ＭＥＡ ＢＰＮＮ２、ＭＥＡ
ＢＰＮＮ３及 ＭＥＡ ＢＰＮＮ７模型模拟精度均较高，其
中 ＭＥＡ ＢＰＮＮ７模型最优，该模型仅需输入温度和
风速，ＲＭＳＥ和 ＭＡＥ分别为０３６１０、０２７６１ｍｍ／ｄ，
Ｒ２和 ＮＳＥ均能达到 ０９６以上，可作为气象资料缺
乏时西北旱区 ＥＴ０预报的推荐模型。

（２）ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型可移植性研究表明，在西
北旱区不同气象站间预报精度能达到较高水平，Ｒ２

和 ＮＳＥ均在０９１以上，且 Ｒ２达到极显著水平（Ｐ＜
００１），ＲＭＳＥ和 ＭＡＥ分别小于 ０５１ｍｍ／ｄ和
０３９ｍｍ／ｄ。站点气象资缺失的情况下，可以利用临
近站点的气象资料建立 ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型进行 ＥＴ０
的预报，为 ＥＴ０预报提供了一种新方法。

（３）将 ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型与 Ｈａｒｇｒｅａｖｅｓ Ｓａｍａｎｉ
模型、Ｉｒｍａｋ模型和 ４８ ＰＭ模型比较分析可以发
现，在输入相同的气象因子时，ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型的
模拟精度始终高于其他模型。ＭＥＡ ＢＰＮＮ模型相
较于其他模型在西北旱区的适用性更好。
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ＹＵＡＮＸｉａｏｈｕａｎ，ＹＡＮＧＸｕｅｊｕｎ，ＣＨＥＮＣｈａｏ，ｅｔａｌ．ＡｐｐｌｉｃａｂｉｌｉｔｙａｓｓｅｓｓｍｅｎｔｏｆｒｅｆｅｒｅｎｃｅｅｖａｐｏｔｒａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎｍｏｄｅｌｓｉｎＢｅｉｊｉｎｇ
ｂａｓｅｄｏｎｌｙｓｉｍｅｔｅｒｍｅａｓｕｒｅｍｅｎｔ［Ｊ］．ＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｆｔｈｅＣＳＡＥ，２０１４，３０（１３）：１０４－１１０．（ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ）

５３２第 ８期　　　　　　　　　崔宁博 等：基于 ＭＥＡ ＢＰＮＮ的西北旱区参考作物蒸散量预报模型



１０　徐俊增，彭世彰，丁加丽，等．基于蒸渗仪实测数据的日参考作物蒸发腾发量计算方法评价［Ｊ］．水利学报，２０１０，４１（１２）：
１４９７－１５０５．
ＸＵＪｕｎｚｅｎｇ，ＰＥＮＧＳｈｉｚｈａｎｇ，ＤＩＮＧＪｉａｌｉ，ｅｔａｌ．Ｅｖａｌｕａｔｉｏｎｏｆｍｅｔｈｏｄｓｆｏｒｅｓｔｉｍａｔｉｎｇｒｅｆｅｒｅｎｃｅｃｒｏｐｅｖａｐｏｔｒａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎｂａｓｅｄｏｎ
ｌｙｓｉｍｅｒｔｅｒｇｒａｓｓｅｘｐｅｒｉｍｅｎｔ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＨｙｄｒａｕｌｉｃＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇ，２０１０，４１（１２）：１４９７－１５０５．（ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ）

１１　ＣＡＲＣＩＡＭ，ＤＩＲＫＲ，ＲＩＣＫＡ，ｅｔａｌ．ＤｙｎａｍｉｃｓｏｆｒｅｆｅｒｅｎｃｅｅｖａｐｏｔｒａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎｉｎｔｈｅＢｏｌｉｖｉａｎｈｉｇｔｈｌａｎｄｓ（Ａｌｔｉｐｌａｎｏ）［Ｊ］．
ＡｇｒｉｃｕｌｔｕｒａｌａｎｄＦｏｒｅｓｔＭｅｔｅｏｒｏｌｏｇｙ，２００４，１２５（１）：６７－８２．

１２　ＫＡＳＨＹＡＧＰＳ，ＰＡＮＤＡＲＫ．Ｅｖａｌｕａｔｉｏｎｏｆｅｖａｐｏｔｒａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎｏｎｅｓｔｉｍａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｓａｎｄｄｅｖｅｌｏｐｍｅｎｔｏｆｃｒｏｐｃｏｅｆｆｉｃｉｅｎｔｓｆｏｒ
ｐｏｔａｔｏｃｒｏｐｉｎａｓｕｂｈｕｍｉｄｒｅｇｉｏｎ［Ｊ］．ＡｇｒｉｃｕｌｔｕｒａｌＷａｔｅｒＭａｎａｇｅｍｅｎｔ，２００１，５０（１）：２５．

１３　汤鹏程，徐冰，高占义，等．西藏高海拔地区气象数据缺失条件下的 ＥＴ０计算研究［Ｊ］．水利学报，２０１７，４８（９）：１０５５－
１０６３．
ＴＡＮＧＰｅｎｇｃｈｅｎｇ，ＸＵＢｉｎｇ，ＧＡＯＺｈａｎｙｉ，ｅｔａｌ．ＳｉｍｐｌｉｆｉｅｄｌｉｍｉｔｅｄｄａｔａＥＴ０ｅｑｕａｔｉｏｎａｄａｐｔｅｄｆｏｒｈｉｇｈｅｌｅｖａｔｉｏｎｌｏｃａｔｉｏｎｓｉｎ
Ｔｉｂｅｔ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＨｙｄｒａｕｌｉｃＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇ，２０１７，４８（９）：１０５５－１０６３．（ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ）

１４　陈晟，李淼，陈雷，等．基于气温和 ＤＣ ＢＯ ＮＮ的河西走廊月度 ＥＴ０估算模型［Ｊ／ＯＬ］．农业机械学报，２０１５，４６（１２）：
１４０－１４７．ｈｔｔｐ：∥ｗｗｗ．ｊｃｓａｍ．ｏｒｇ／ｊｃｓａｍ／ｃｈ／ｒｅａｄｅｒ／ｖｉｅｗ＿ａｂｓｔｒａｃｔ．ａｓｐｘ？ｆｉｌｅ＿ｎｏ＝２０１５１２２０＆ｆｌａｇ＝１．ＤＯＩ：１０．６０４１／ｊ．ｉｓｓｎ．
１０００１２９８．２０１５．１２．０２０．
ＣＨＥＮＳｈｅｎｇ，ＬＩＭｉａｏ，ＣＨＥＮＬｅｉ，ｅｔａｌ．Ｍｏｎｔｈｌｙｒｅｆｅｒｅｎｃｅｃｒｏｐｅｖａｐｏｔｒａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎｅｓｔｉｍａｔｉｏｎｍｏｄｅｌｂａｓｅｄｏｎａｉｒｔｅｍｐｅｒａｔｕｒｅ
ａｎｄＤＣ ＢＰ ＮＮｉｎＨｅｘｉｃｏｒｒｉｄｏｒ［Ｊ／ＯＬ］．ＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｆｔｈｅＣｈｉｎｅｓｅＳｏｃｉｅｔｙｆｏｒＡｇｒｉｃｕｌｔｕｒａｌＭａｃｈｉｎｅｒｙ，２０１５，４６（１２）：
１４０－１４７．（ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ）

１５　ＫＵＭＡＲＭ，ＲＡＧＨＵＷＡＮＳＨＩＮＳ，ＳＩＯＮＧＨ Ｒ．Ｅｓｔｉｍａｔｉｎｇｅｖａｐｏｔｅａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎｕｓｉｎｇａｒｔｉｆｉｃｉａｌｎｅｕａｒａｌｎｅｔｗｏｒｋ［Ｊ］．ＡＳＣＥ
ＪｏｕｒｎａｌｏｆＩｒｒｉｇａｔｉｏｎａｎｄＤｒａｉｎａｇｅＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇ，２００２，１２８（４）：２２４－２３３．

１６　ＧＯＲＫＡＬ，ＡＭＡＩＡＯＢ，ＪＯＳＥＪＬ．Ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｏｆａｒｔｉｆｉｃｉａｌｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｍｏｄｅｌｓａｎｄｅｍｐｉｒｉｃａｌａｎｄｓｅｍｉｅｍｐｉｒｉｃａｌｅｑｕａｔｉｏｎｓ
ｆｏｒｄａｉｌｙｒｅｆｅｒｅｎｃｅｅｖａｐｏｔｒａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎｅｓｔｉｍａｔｉｏｎｉｎＢａｓｑｕｅＣｏｕｎｔｒｙ（ＮｏｒｔｈｅｒｎＳｐａｉｎ）［Ｊ］．ＡｇｒｉｃｕｌｔｕｒａｌＷａｔｅｒＭａｎａｇｅｍｅｎｔ，２００８，
９５：５５３－５６５．

１７　冯禹，王守光，崔宁博，等．基于遗传算法优化神经网络的参考作物蒸散量预报模型［Ｊ］．资源科学，２０１４，３６（１２）：２６２４－
２６３０．
ＦＥＮＧＹｕ，ＷＡＮＧＳｈｏｕｇｕａｎｇ，ＣＵＩＮｉｎｇｂｏ，ｅｔａｌ．Ａｒｔｉｆｉｃａｌｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｓｏｐｔｉｍｉｚｅｄｂｙｇｅｎｅｔｉｃａｌｇｏｒｉｔｈｍｓｆｏｒｍｏｄｅｌｉｎｇ
ｒｅｆｅｒｅｎｃｅｅｖａｐｏｔｒａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎｉｎＨｉｌｌｙＡｒｅａｉｎＣｅｎｔｒａｌＳｉｃｈｕａｎ［Ｊ］．ＲｅｓｏｕｒｃｅｓＳｃｉｅｎｃｅ，２０１４，３６（１２）：２６２４－２６３０．（ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ）

１８　ＴＡＢＡＲＩＨ，ＫＩＳＩＯ，ＥＺＡＮＩＡ，ｅｔａｌ．ＳＶＭ，ＡＮＦＩＳ，ｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎａｎｄｃｌｉｍａｔｅｂａｓｅｄｍｏｄｅｌｓｆｏｒｒｅｆｅｒｅｎｃｅｅｖａｐｏｔｒａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎ
ｍｏｄｅｌｉｎｇｕｓｉｎｇｌｉｍｉｔｅｄｃｌｉｍａｔｉｃｄａｔａｉｎａｓｅｍｉａｒｉｄｈｉｇｈｌａｎｄｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＨｙｄｒｏｌｏｇｙ，２０１２，４４４－４４５：７８－８９．

１９　孙俊，唐凯，毛罕平，等．基于 ＭＥＡ ＢＰ神经网络的大米水分含量高光谱技术检测［Ｊ］．食品科学，２０１７，３８（１０）：２７２－２７６．
ＳＵＮＪｕｎ，ＴＡＮＧＫａｉ，ＭＡＯＨａｎｐｉｎｇ，ｅｔａｌ．ＨｙｐｅｒｓｐｅｃｔｒａｌｄｅｔｅｃｔｉｏｎｏｆｍｏｉｓｔｕｒｅｃｏｎｔｅｎｔｉｎｒｉｃｅｂａｓｅｄｏｎＭＥＡ ＢＰｎｅｕｒａｌ
ｎｅｔｗｏｒｋ［Ｊ］．ＦｏｏｄＳｃｉｅｎｃｅ，２０１７，３８（１０）：２７２－２７６．（ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ）

２０　黄俊，冯勇建．基于思维进化神经网络的真空绝热板真空度测量精度改进方法研究［Ｊ］．真空科学与技术学报，２０１５，
３５（５）：５２８－５３２．
ＨＵＡＮＧＪｕｎ，ＦＥＮＧＹｏｎｇｊｉａｎ．Ｉｍｐｒｏｖｅｄｐｒｅｓｓｕｒｅｍｅａｓｕｒｅｍｅｎｔｐｒｅｃｉｓｉｏｎｆｏｒｖａｃｕｕｍｉｎｓｕｌａｔｉｏｎｐａｎｅｌｗｉｔｈｍｉｎｄｅｖｏｌｕｔｉｏｎａｒｙ
ａｌｇｏｒｉｔｈｍ［Ｊ］．ＣｈｉｎｅｓｅＪｏｕｒｎａｌｏｆＶａｃｕｕｍＳｃｉｅｎｃｅａｎｄＴｅｃｈｎｏｌｏｇｙ，２０１５，３５（５）：５２８－５３２．（ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ）

２１　刘维成，张强，傅朝．近 ５５年来西北地区降水变化特征及影响因素分析［Ｊ］．高原气候，２０１７，３６（６）：１５３３－１５４５．
ＬＩＵＷｅｉｃｈｅｎｇ，ＺＨＡＮＧＱｉａｎｇ，ＦＵＣｈａｏ．ＶａｒｉａｔｉｏｎｃｈａｒａｃｔｅｒｉｓｔｉｃｓｏｆｐｒｅｃｉｐｉｔａｔｉｏｎａｎｄｉｔｓａｆｆｅｃｔｉｎｇｆａｃｔｏｒｓｉｎＮｏｒｔｈｗｅｓｔＣｈｉｎａ
ｏｖｅｒｔｈｅｐａｓｔ５５ｙｅａｒｓ［Ｊ］．ＰｌａｔｅａｕＭｅｔｅｏｒｏｌｏｇｙ，２０１７，３６（６）：１５３３－１５４５．（ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ）

２２　周瑞，魏正英，张育斌，等．基于粒子群算法和广义回归神经网络的 ＥＴ０预测［Ｊ］．中国农村水利水电，２０１７（６）：１－７．
ＺＨＯＵＲｕｉ，ＷＥＩＺｈｅｎｇｙｉｎｇ，ＺＨＡＮＧＹｕｂｉｎ，ｅｔａｌ．Ａｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｏｆｒｅｆｅｒｅｎｃｅｃｒｏｐｅｖａｐｏｔｒａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎｂａｓｅｄｏｎｇｅｎｅｒａｌｉｚｅｄ
ｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋａｎｄｐａｒｔｉｃｌｅｓｗａｒｍｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎａｌｇｏｒｉｔｈｍ［Ｊ］．ＣｈｉｎａＲｕｒａｌＷａｔｅｒａｎｄＨｙｄｒｏｐｏｗｅｒ，２０１７（６）：１－７．
（ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ）

２３　赵旭，李毅，刘俊民．新疆旱区草地参考作物腾发量随机模拟及应用［Ｊ］．水利学报，２００８，３９（１１）：１２６７－１２７２．
ＺＨＡＯＸｕ，ＬＩＹｉ，ＬＩＵＪｕｎｍｉｎ．Ａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｏｆｓｔｏｃｈａｓｔｉｃｍｏｄｅｌｔｏｓｉｍｕｌａｔｉｏｎｏｆｒｅｆｅｒｅｎｃｅｃｒｏｐｅｖａｐｏｔｒａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎｉｎｇｒａｓｓｌａｎｄｏｆ
ａｉｄｒｅｇｉｏｎ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＨｙｄｒａｕｌｉｃＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇ，２００８，３９（１１）：１２６７－１２７２．（ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ）

２４　ＩＲＭＡＫＳ，ＭＵＴＩＩＢＷＡＤ，ＰＡＹＥＲＯＪ，ｅｔａｌ．Ｍｏｄｅｌｉｎｇｓｏｙｂｅａｎｃａｎｏｐｙｒｅｓｉｓｔａｎｃｅｆｒｏｍｍｉｃｒｏｍｅｔｅｏｒｏｌｏｇｉｃａｌａｎｄｐｌａｎｔｖａｒｉａｂｌｅｓ
ｆｏｒｅｓｔｉｍａｔｉｎｇｅｖａｐｏｔｒａｎｓｐｉｒａｔｉｏｎｕｓｉｎｇｏｎｅｓｔｅｐＰｅｎｍａｎ Ｍｏｎｔｅｉｔｈａｐｐｒｏａｃｈ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＨｙｄｒｏｌｏｇｙ，２０１３，５０７：１－１８．

２５　ＳＵＮＣｈｅｎｇｙｉ．Ｍｉｎｄｅｖｏｌｕｔｉｏｎｂａｓｅｄｍａｃｈｉｎｅｌｅａｒｎｉｎｇ：ｆｒａｍｅｗｏｒｋａｎｄｔｈｅｉｍｐｌｅｍｅｎｔａｔｉｏｎｏｆｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎ［Ｃ］∥Ｐｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆ
ＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＮｅｕｒａｌＮｅｔｗｏｒｋｓ＆Ｂｒａｉｎ，１９９８：３５５－３５９．

２６　薛正华，刘伟哲，董小社，等．基于思维进化的集群作业调度方法研究［Ｊ］．西安交通大学学报，２００８，４２（６）：６５１－６５５．
ＸＵＥＺｈｅｎｇｈｕａ，ＬＩＵＷｅｉｚｈｅ，ＤＯＮＧＸｉａｏｓｈｅ，ｅｔａｌ．Ｒｅｓｅａｒｃｈｏｎｍｉｎｄｅｖｏｌｕｔｉｏｎａｒｙｃｏｍｐｕｔａｔｉｏｎｂａｓｅｄｊｏｂｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇｆｏｒｓｅｒｖｅｒ
ｃｌｕｓｔｅｒ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＸｉａｎＪｉａｏｔｏｎｇＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙ，２００８，４２（６）：６５１－６５５．（ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ）
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